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MIR :

traitement du signal sonore 
+ algorithmes de décision

music information retrieval
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McAdams et al. (1995)
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Spectral centroid

Spectral spread

Spectral skewness

Spectral kurtosis

Spectral entropy



https://www.jyu.fi/hum/laitokset/musiikki/en/research/coe/materials/mirtoolbox
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« Tutorial on automatic mood recognition »
ISMIR 2012, Oct. 2012, Porto





Étude de cas #1: 
« Tutorial on automatic mood recognition »

ISMIR 2012, Oct. 2012, Porto

btw, IEEE Tr. Pattern Analysis and Machine Intelligence
(IF = 4.9)

compare: Cognition  (IF = 4.1) 















« the ultimate solution to the subjectivity problem »

?!



Étude de cas #2: 

Un                   au pays des



Étude de cas #2: 
Bigand et al., 2005







On « explique » tout, mais on ne comprend rien. 

(avec E. Bigand, J. Intell. Inf. Systems, 2012) 



Conclusion:       MIR, ça ne sert à rien. 



Merci pour votre attention.



3 pistes pour dépasser tout ça

1) Features n’ont pas une modularité 
neurale/cognitive claire



MFCCs (Mel-Frequency Cepstrum Coefficients)

cochlée

convergence 
de l’algorithme…



Que peut-on apporter? Un peu de modération

cochlée

stop, on se calme! 
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Peut-on leur offrir mieux? • des paradigmes pré-attentifs (MMN)
• des réponses sous-corticales (CS/UCS)
• des paradigmes inconscients, etc… 



Exemple: voix émotionnelle

Features MIR d’émotionalité (vocale): pitch, vibrato, HFC

test d’écoute

Baisse les seuils 
jusqu’à ce que non 
détecté, mais…

(avec P. Johansson, L. Mercadie et al., en prép. 2012) 



Exemple: voix émotionnelle

Features MIR d’émotionalité (vocale): pitch, vibrato, HFC

test d’écoute

Non détecté, mais…

(Aucouturier et al., en prép. 2012) 



3 pistes pour dépasser tout ça

1) Features n’ont pas une modularité 
neurale/cognitive claire

2) Pas validées au bon niveau 
psychologique

3) MIR comme modèle de traitement de 
l’information



Exemple: motherese (de Boer & Kuhl, 2003)

L’information acoustique existe dans le motherese pour rendre 
l’apprentissage des phonèmes plus facile

Performances de l’algo supérieures sur infant-directed > adult-directed speech



(Molnar, Kaplan et al., 2008)



Figure 3: Indice de reconnaissance en fonction des émotions, de  la culture
d'appartenance e t de l'expertise musicale

 F(3, 219)=2,1565, p=,09409
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(avec F. Matallah, E. Bigand, en prép. 2012)

Chromagram: 
traitement de 
l’information 

« occidentalisé »

Reconnaissance d’émotion en 
musique traditionnelle arabe



3 pistes pour dépasser tout ça

1) Features n’ont pas une modularité 
neurale/cognitive claire

2) Pas validées au bon niveau 
psychologique

3) MIR comme modèle de traitement de 
l’information

collaborer 
pour s’en assurer 

(cf. STRF)

Leur fournir les bons 
Paradigmes expérimentaux

Mettre ça 
dans la boite à outils



Quelques ressources: 

• proceedings ISMIR (2000-2012)
http://www.ismir.net/proceedings

• MIRToolbox (gratuit)

• ISMIR review
http://teachingmir.wikispaces.com

• mel & ann
http://jjtok.io/papers/ISMIR-2012.pdf

https://www.jyu.fi/hum/laitokset/musiikki/en/research/coe/materials/mirtoolbox


